Mapa ustug Al, czyli typowych zadan zwigzanych ze sztuczng
inteligencjg. Korzystanie z tych ustug nie wymagaja wiedzy o
uczeniu maszynowym. W odréznieniu od ustug ML tutaj nie
budujesz recznie modeli, tylko korzystasz z gotowych rozwigzan i
ptacisz za liczbe uzy¢. W kilku przypadkach jak systemy
rekomendacyjne czy szeregi czasowe potrzebujesz dostarczyc
dane treningowe, aby AWS w Twoim imieniu wytrenowat model,
ale ciggle bedziesz ptacit wytgcznie za wykonane zapytania, a nie
hostowanie.
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Podajemy zbior treningowy i stworzy sie dla nas dedykowany model

Nie ptacimy za hosting modelu tylko za trenowanie modelu i kazde zapytanie
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Mapa ML nawiguje Cie przez typowe etapy tworzenia
rozwigzan opartych na uczeniu maszynowym.

Znajdziesz tutaj wiele odnosnikéw do dokumentacji
AWS. Na tej warstwie, w odrdznieniu od rozwigzan Al,
wiedza o algorytmach i inzynierii ML jest wymagana.
Znajdziesz tutaj najistotniejsze rozwidlenia i przystanki
na drodze do produkcyjnego wdrozenia modeli.
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Wstrzyknij wtasng konfiguracje debuggera, ktéra odpala sie co zadany interwat

Sledz metryki w czasie rzywistym Trenowania s————

¥4 Sledz zuzycie hardware w czasie rzeczywistym

¥4 Wysyta alerty w czasie rzeczywistym jesli statystyczny charakter danych, ktére model
otrzymuje podczas produkgji, odbiega od charakteru danych bazowych, na ktérych byt

trenowany,

Predykdji / wdrozonych modeli (Sagemaker Model Monitor) J
%4 Monitoruje bias

¥4 Monitoruje atrybucje cech

(G

Wyjasnia predykcje wedtug techniki SHAP

:l— Interpretowanie predykdji (Sagemaker Clarify)
Pozwala monitorowac bias przed i po trenowaniu.

v
\
\

- -

tancuch I/0 2 do 15 konteneréow

Pozwala dodac inzynierig cech w innym kontenerze Tl R
Razem z przygotowaniem danych (Inference Pipeline) s AN R
Pozwala dodac¢ post-processing w innym kontenerze S
Dla predykcji w czasie rzeczywistym lub offline (batch)

[ Jeden Iub wiele modeli

:l— W czasie rzeczywistym e
Pozwala na automatyczne skalowanie

Idealne dla obcigzen, ktore majg okresy bezczynnosci i mogg tolerowac zimne rozruchy.

:l— Serverless
Pay-per-use

Idealne w przypadku zgdan z duzymi rozmiarami (do 1 GB) lub dtugim czasem
przetwarzania (do 15 minut)

Spetnia wymagania predykcji w czasie rzeczywistym Asynchroniczne

Kolejkuje zapytania, trzeba nastuchiwac¢ na SNS
Idealne dla predykcji na duzych zbiorach danych

zbioru zadan

Bez wdrazania / offline
Kiedy nie potrzebujesz trwatych endpointow, uruchamiasz zadanie dla konkretnego

Ze wsparciem kart graficznych (Elastic Inference).
Tylko w czasie rzeczywistym

Na procesorach dedykowanych pod frameworki Deep Learning, dla potrzeb wysokiej

wydajnosci (Inferentia

Szeroki wybér instancji obliczeniowych CPU i GPU
ako endpoint HTTPS

W clustrze Kubernetes v
Kompilacja algorytmu pod konretny hardware (Sagemaker Neo - dotyczy réwniez EC2)

:l— Na urzadzenia brzegowe
Zarzadzanie flota urzadzen (Sagemaker Edge Manager)

Wadrazanie modeli (Deployment)

= Predykcje (Inference)

Hosting modeli

Monitorowanie

v

'
'
'
'
'
'
'
'
'
'

A

'
'
'
'
'
'
'
'
l
'
'
'
'
'
'
'
'

'

A

ML w AWS

— S3

Mozna uzy¢ strumieniowego wysytania danych do modeli, co skraca czas uruchomienia
oraz poprawia skalowanie (Pipe mode)
Zrédto danych tr

FSx for Lustre 1, Nie dla wszystkich modeli

b EFS I, Nie dla wszystkich modeli

SDK AWS

Sagemaker SDK 1. Tylko Python

[¥4 Jupter notebooks, konsola Python, wiersz polecenia
Formy interakcji z Sagemaker $ledzenie ekserymentow
Zintegrowane $rodowisko w przegladarce (Sagemaker Studio)

Ranking modeli

dane przekazujemy jako $ciezke do plikdw (gtéwnie na S3).
Interfejsem do zarzadzania jest Estimator.

[ stworzy ranking modeli, ktére mozna poréwnac i przesledzi¢
. automatyczne / autoML (Sagemaker Autopilot) [ sprawdza wiele algorytméw
.
'

%4 Zoptymalizuje hiperparametry
— 1. Po wytrenowaniu modelu zarzagdzamy wdrozeniem, nie jest to ustuga Al

[%4 Algorytmy dostepne jako obraz w ECR, do ktorego przekazujemy

konfiguracje trenowania jak $ciezki danych, nazwe instancji czy hiperparametry.

—— Chce uzy¢ gotowego algorytmu s

[% Implementacje popularnych algorytméw jak LDA, KNN czy k-means sg przystosowane
Budowanie modeli s

do duzych zbioréw danych.

Szeroki wybér algorytméw do klasyfikadji, regresji, systemow rekomendacyjnych czy
szeregbw czasowych

L [ szeroki wybér algorytméw do zadan NLP oraz CV

%4 Wsparcie dla popularnych frameworkéw i bilbiotek: Tensorflow, Pytorch, MXNet, Gluon,
Keras
Na podstawie wtasnego kodu (Deep Learning)

%4 Przekazujemy $ciezke do pliku z kodem, ktéry uruchomi sie w zewnetrznych kontenerze

Dostepne setki modeli NLP i CV. Tak zwane Models Zoo
L—— Chce jedynie dotrenowac albo od razu uzy¢ pretrained model (Sagemaker Jumpstart) —'

Wdrozenie z GUI w kilku kliknigciach
|—— Etykietowanie danych w GUI (Sagemaker Ground Truth)

Model parallelism

Data parallelism

Rozproszone (Distributed)

Oparte o framework Horovod
I\ Tylko na GPU

Jedna préba = jeden kontener
Hiperparametryzacja —l:

[¥4 Strategie: Random Search, Bayesian Search

Trenowanie modeli =

I\ Moze zosta¢ przerwane wigc wymaga zaimplementowania checkpoints
l—— Optymalizacja kosztéw (Spot Training) Wykorzystuje Spot Instances

[%4 do 90% taniej w poréwnaniu do instancji na zadanie
% Kilka modeli schowanych za jednym endpointem

Testy A/B [ Dystrybuuje ruch na kilka wariantéw modeli

¥4 Mozna ustawi¢ procentowy udziat kazdego modelu (Production variant weight)

1. W Jupyter Notebook budujemy modele, ktére sa trenowane w osobnych kontenerach, a
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